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Quelques logiciels de textométrie

Alceste (depuis 1983)

ALCESTE

Société IMAGE
http://www.image-zafar.com/Logiciel.html
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https://www.youtube.com/watch?v=Hgk6EaBxyeM

Quelques logiciels de textométrie

Hyperbase (depuis 1989)

(Hyperbase

Webh Edition

Université de Nice Sophia-Antipolis
http://logometrie.unice.fr
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Réseau de cooccurrents d’'un mot
— graphigue des co-occurrents directs et indirects du mot-pole « député »
dans I'ensemble du corpus de Professions de foi

Magali Guaresi (2014) L’approche co-occurrentielle, un bond qualitatif ? L’environnement lexical
du lemme « député » dans les Professions de foi des candidates a la députation (1958 — 2002)

https://corela.revues.org/3586?lang=fr
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Réseau de cooccurrents d’'un mot

— graphique des co-occurrents directs et indirects du mot-p6le « femme »
dans le corpus des Professions de foi de candidates

Magali Guaresi (2014) L'approche co-occurrentielle, un bond qualitatif ? L'environnement lexical

du lemme « député » dans les Professions de foi des candidates a la députation (1958 — 2002)
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Quelques logiciels de textométrie
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Web Edition
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Quelques logiciels de textométrie
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Logiciels d’analyse textuelle a Université Paris-Est

ECLAVIT ECLAVIT  APROPOS  MEMBRES  ACTUALITES ~  CREDITS  BIOGRAPHIE

Exti

Logiciels développés a Université Paris-Est :

e Unitex (LIGM, http://www-igm.univ-mlv.fr/~unitex/) : annotation de
textes, extraction d’informations par recherche de patrons
grammaticaux ou lexicaux

» Cortext (LISIS, http://www.cortext.net/) : analyses textométriques sur
le web

» TextObserver (CEDITEC, http://textopol.u-pec.fr/textobserver/) : analyses
textométriques avec interactivité et mise a jour dynamique

* TreeCloud (LIGM, http://www.treecloud.org) : arbres de mots


https://eclavit.hypotheses.org/
http://www-igm.univ-mlv.fr/~unitex/
http://www.cortext.net/
http://textopol.u-pec.fr/textobserver/
http://www.treecloud.org/

Caractéristiques des logiciels de textométrie

Approches exploratoires
— explorer, générer des hypotheses : visualisations
— évaluer la pertinence d’une hypothese :

- indicateurs statistiques

- retour au texte



Exemple d’exploration : articles scientifiques

Etape 1) Récupération du corpus (Scopus) et formatage (Lexico 3)

<annee=2015> <type=article> <doc=al> background: lateral, or horizontal, gene transfers are a type of
asymmetric evolutionary events where genetic material is transferred from one species to another. in this paper
we consider Igt networks, a general model of phylogenetic networks with lateral gene transfers which consist,
roughly, of a principal rooted tree with its leaves labelled on a set of taxa, and a set of extra secondary arcs
between nodes in this tree representing lateral gene transfers. an Igt network gives rise in a natural way to a
principal phylogenetic subtree and a set of secondary phylogenetic subtrees, which, roughly, represent,
respectively, the main line of evolution of most genes and the secondary lines of evolution through lateral gene
transfers. results: we introduce a set of simple conditions on an Igt network that guarantee that its principal and
secondary phylogenetic subtrees are pairwise different and that these subtrees determine, up to isomorphism,
the Igt network. we then give an algorithm that, given a set of pairwise different phylogenetic trees t0, t1, . . ., tk
on the same set of taxa, outputs, when it exists, the Igt network that satisfies these conditions and such that its
principal phylogenetic tree is t0 and its secondary phylogenetic trees are t1, . . ., tk.

<annee=2015> <type=article> <doc=a2> this article presents an innovative approach to phylogenies based
on the reduction of multistate characters to binary-state characters. we show that the reduction to binary
characters’ approach can be applied to both character- and distance-based phylogenies and provides a unifying
framework to explain simply and intuitively the similarities and differences between distance- and character-
based phylogenies. building on these results, this article gives a possible explanation on why phylogenetic trees
obtained from a distance matrix or a set of characters are often quite reasonable despite lateral transfers of
genetic material between taxa. in the presence of lateral transfers, outer planar networks furnish a better
description of evolution than phylogenetic trees. we present a polynomial-time reconstruction algorithm for
perfect outer planar networks with a fixed number of states, characters, and lateral transfers.

<annee=2015> <type=article> <doc=a3> background: many problems in comparative biology are, or are
thought to be, best expressed as phylogenetic "networks" as opposed to trees. in trees, vertices may have only a
single parent (ancestor), while networks allow for multiple parent vertices. there are two main interpretive
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Agarwal, Gambette & Morrison, 2016
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Etape 2) Analyse factorielle des correspondances

=
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a79 293 4 a294 — 5255.:[9

we study the asymptotic behavior of a new type of
maximization recurrence, defined as follows. let k be a
positive integer and p k(x) a polynomial of degree k
satisfying p k(0) = 0. defineaO=0andforn>1,letan=
max 0<i&It;n{a i+n kp k(i/n)}. we prove that lim n=>eea n/n
n = sup{pk(x)/1-x k : 0<x&It;1}. we also consider two
closely related maximization recurrences s n and s’ n,

definedass0=s"0=0, and forn =1, s n = max 0<i&lt;n{s i @
+ i(n-i)(n-i-1)/2} and s’ n = max 0<i&It;n{s" i + ( 3 n-i) + 2i( 2

n-i) + (n-i)( 2 i)}. we prove that lim n—>e2 s'n/3( 3 n) = 2(V3-
1)/3 = 0.488033..., resolving an open problem from
bioinformatics about rooted triplets consistency in

phylogenetic networks.

o)
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Etape 2) Analyse factorielle des correspondances (sans a110)
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Etape 3) Analyse statistique

Termes sur-représentés Termes sous-représentés
a gauche a gauche
Terme | FrgTot | FrgPa.. | Specit Terme Fro Tat. | FrgPa.. | Spécif
gene 412 342 44 child 24 1 -7
higt 110 110 34 2 47 8 7
reconciliation 70 68 19 m 37 4 7
transfer 134 111 15 zplit 79 19 -7
genes a5 7 14 e 53 0 -7
and 1320 492 14 constructing 53 ] -8
methods 208 154 13 galled 40 4 -8
Species 261 186 12 construct 48 7 -8
lineage 32 32 11 graph g0 11 -8
rmodel 130 101 1 binary 75 16 -8
method 168 122 10 1 51 b -4
event 34 a3 10 input 83 16 3
phylogeny 52 47 10 given 137 3k 5
accurate 32 I q distance 120 aa -4
data 227 155 ] d 33 ! E
horizantal 77 B3 9 consistent o ! -
class 34 2 -4
EvEnts 232 160 g
population 26 26 ] x s a7 4 10
polynamial B2 7 -1
denome 43 44 3 problem 240 72 11
likelihood 34 36 9 number 20k ER 2
E\-"DIUtiDnﬂl’y 279 188 g lervel g3 14 -13
coalescent k]l 30 9 1 71 7 13
CONSENsUS 24 24 a8 a 1675 M -13
inference 40 36 8 is qo3 360 13
rale 0 23 8 lesves 54 ] -14
detection 24 24 8 if 95 12 -15
families 27 26 B8 set 252 68 -16
soring 24 28 8 k. £9 4 -16
inferring 47 41 B8 ] 73 4 -17
wertical 23 23 B8 time 191 39 -18

R T DU iy ~o7 o in
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Etape 3) Analyse statistique

V 4 V 4 V 4 ’
Termes su r-representes Termes sous-representes
a gauche a gauche
N

Terme | Froy TDt.l Frg FPa... | (Spécn‘ ) Tamme Frg Tot. | Frg Pa.. |( Spécif
gene 412 342 child 24 1
gt 110 110 34 2 47 8 7
reconciliation 20 i1 14 tm 37 4 7
transter 134 111 15 split 79 19 -7
genes a5 7 14 e 53 0 -7
and 1320 492 14 constructing 53 ] -8
methods 208 154 13 galled 40 4 -8

. ’ Ld Ld Ld ’ 48 ? _B
species 2212 122 112 Spec|ﬁc|te ;?Er;;;rud 8 K ?
ineage .
madel 130 101 11 >2 ou <-2: tbinary 215 1E g
method 168 122 10 . . B
event 34 33 10 StatISth Uement input 83 16 -4
phylogemny 52 47 10 : L £ | given 137 36 e
oLt 20 o g Slgnlﬁ catif ! distance 120 30 -9
data 227 165 3 d 33 ! 3
hatizantal 77 B3 9 Consietent > : =
vents 232 160 3 £ass pe . 10
population 26 26 9 x .

polynamial B2 7 -1

genome 49 44 3 -
= — problerm 240 72 11
Ilkehhqad 34 36 9 nurnber 20 EG 47
envolutionary 279 188 g level 93 14 3
coalescent k]l 30 9 1 71 7 13
CONSENSUS 24 24 a8 a 1675 701 13
inference 40 36 B8 iz g2 IR0 13
role Ell 28 B leaves 54 2 -14
detection 24 24 g if 95 12 -16
families 27 26 B8 set 252 68 -16
soring 24 28 8 k. £9 4 -16
inferring 47 41 B8 ] 73 4 -17
wertical 23 23 B8 time 191 39 -18
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Une parenthese sur la spécificité

Comparer des nombres d’occurrences ?
Mot présent 10 fois dans le corpus 1 et 5 fois dans le corpus 2

A-t-il plus d’'importance dans le corpus 1 que dans le corpus 2 ?



Une parenthese sur la spécificité

Comparer des nombres d’occurrences ?
Mot présent 10 fois dans le corpus 1 et 5 fois dans le corpus 2
A-t-il plus d’'importance dans le corpus 1 que dans le corpus 2 ?

Le nombre d’occurrences ne suffit pas :
il peut s’expliquer par différences de tailles de sous-corpus
(par exemple, corpus 1 deux fois plus grand que le corpus 2)
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Comparer des fréquences ?

Mot présent a une fréquence de :

e 2% dans le corpus 1

e 1% dans le corpus 2

Deux fois plus présent dans le corpus 1

A-t-il plus d'importance dans le corpus 1 que dans le corpus 2 ?



Une parenthese sur la spécificité

Comparer des fréquences ?

Mot présent a une fréquence de :

e 2% dans le corpus 1

e 1% dans le corpus 2

Deux fois plus présent dans le corpus 1

A-t-il plus d'importance dans le corpus 1 que dans le corpus 2 ?

La différence de fréquences ne suffit pas,
elle pourrait étre due au hasard !

Exemple : sile corpus 1 et le corpus 2 contiennent chacun 100 mots,
seulement une occurrence d’écart !
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Modele hypergéométrique :
on imagine que les mots sont jetés au hasard dans les sous-corpus,
avec des probabilités proportionnelles a la taille de chacun.

Si corpus 1 et corpus 2 de méme taille (100 mots chacun),
un mot présent 3 fois dans la totalité du corpus :
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— 1 chance sur 2 que la premiere occurrence soit dans le corpus 1
— 1 chance sur 4 que les 2 premieres occurrences soient dans le corpus 1

— 1 chance sur 8 que les 3 occurrences soient dans le corpus 1
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Modele hypergéométrique :
on imagine que les mots sont jetés au hasard dans les sous-corpus,
avec des probabilités proportionnelles a la taille de chacun.

Si corpus 1 et corpus 2 de méme taille (100 mots chacun),
un mot présent 3 fois dans la totalité du corpus :

— 1 chance sur 2 que la premiere occurrence soit dans le corpus 1
— 1 chance sur 4 que les 2 premieres occurrences soient dans le corpus 1
— 1 chance sur 8 que les 3 occurrences soient dans le corpus 1

— 2 chances sur 8 (= 1 chance sur 4) gue les 3 occurrences soient dans le corpus 1,
ou les trois dans le corpus 2
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Modele hypergéométrique :
on imagine que les mots sont jetés au hasard dans les sous-corpus,
avec des probabilités proportionnelles a la taille de chacun.

Si corpus 1 et corpus 2 de méme taille (100 mots chacun),
un mot présent 3 fois dans la totalité du corpus :

— 1 chance sur 2 que la premiere occurrence soit dans le corpus 1
— 1 chance sur 4 que les 2 premieres occurrences soient dans le corpus 1
— 1 chance sur 8 que les 3 occurrences soient dans le corpus 1

— 2 chances sur 8 (= 1 chance sur 4) que les 3 occurrences soient dans le corpus 1,
ou les trois dans le corpus 2

— 3 chances sur 4 d’avoir une répartition avec deux occurrences dans un corpus et
une occurrence dans l’autre



Une parenthese sur la spécificité

Modele hypergéométrique :
on imagine que les mots sont jetés au hasard dans les sous-corpus,
avec des probabilités proportionnelles a la taille de chacun.

Si corpus 1 et corpus 2 de méme taille (100 mots chacun),
un mot présent 3 fois dans la totalité du corpus :

— 1 chance sur 2 que la premiere occurrence soit dans le corpus 1
— 1 chance sur 4 que les 2 premieres occurrences soient dans le corpus 1
— 1 chance sur 8 que les 3 occurrences soient dans le corpus 1

— 2 chances sur 8 (= 1 chance sur 4) gue les 3 occurrences soient dans le corpus 1,
ou les trois dans le corpus 2

— 3 chances sur 4 d’avoir une répartition avec deux occurrences dans un corpus et
une occurrence dans l'autre

-> la situation observée (2% de fréquence dans le corpus 1, 1% dans le corpus 2)
avait 75% de chances d’arriver avec cette répartition “au hasard” !



Une parenthese sur la spécificité

La spécificité d’'un mot dans un sous-corpus est un score :

e supérieur a 2 si le mot est sur-représenté dans ce sous-corpus, et
gu’il est peu probable que ce soit di au hasard ;

« compris entre -2 et 2 s’il est impossible de déterminer si le mot est
sur-représenté ou sous-représenté dans le corpus ; le mot est
considéré comme “banal” dans ce sous-corpus

o Inférieur a -2 si le mot est sous-représenté dans le corpus, et qu’il
est peu probable que ce soit d( au hasard.

Lebart, L. & Salem, A. (1994). Statistique Textuelle.
Chapitre 6 : Eléments caractéristiques, réponses ou textes modaux


http://lexicometrica.univ-paris3.fr/livre/st94/st94-tdm.html

Une parenthese sur la spécificité

La spécificité d’'un mot dans un sous-corpus est un score :

e supérieur a 2 si le mot est sur-représenté dans ce sous-corpus, et
gu’il est peu probable que ce soit di au hasard ;

e compris entre -2 et 2 s’il est impossible de déterminer si le mot est
sur-représenté ou sous-représenté dans le corpus ; le mot est
considéré comme “banal” dans ce sous-corpus

o Inférieur a -2 si le mot est sous-représenté dans le corpus, et qu’il
est peu probable que ce soit d( au hasard.

La “valeur absolue” de la spécificité est d’autant plus grande qu’il est
peu probable que le phénomene soit dii au hasard :

o spécificité = 1,96 : 5% de chances
o spécificité = 2,33 : 1% de chances

e spécificité = 3,09 : 1 chance sur 1000



Une parenthese sur la spécificité

La spécificité d’'un mot dans un sous-corpus est un score :

e supérieur a 2 si le mot est sur-représenté dans ce sous-corpus, et
gu’il est peu probable que ce soit di au hasard ;

e compris entre -2 et 2 s’il est impossible de déterminer si le mot est
sur-représenté ou sous-représenté dans le corpus ; le mot est
considéré comme “banal” dans ce sous-corpus

o Inférieur a -2 si le mot est sous-représenté dans le corpus, et qu’il
est peu probable que ce soit d( au hasard.

La “valeur absolue” de la spécificité est d’autant plus grande qu’il est
peu probable que le phénomene soit dii au hasard :

o spécificité = 1,96 : 5% de chances
, epe i s Scores similaires :
o spécificité = 2,33 : 1% de chances écart réduit, TF-IDF

e spécificité = 3,09 : 1 chance sur 1000
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Etape 3) Analyse statistique

Termes sur-représentés

a gauche
N

Terme | Frog Tot. | Frg FPa... | (Spécif
gene Nz 342

higt 110 110 34
reconciliation 70 (ot 19
transfer 134 111 15
genes a5 7 14
and 1320 792 14
rmethods 208 154 13
Species 261 186 12
lineage 32 32 11
model 130 101 11
method 1h8 122 10
envent 34 33 10
phylogemny T4 47 10
accurate 32 31 9
data 227 155 G
harizontal 77 63 9
envents 232 160 g
population 26 26 9
genome 49 44 3
likelihood 39 36 g
envolutionary 279 188 3
coalescent 31 30 9
CONSENSUS 24 24 a8
inference 40 36 8
role 30 29 a8
detection 24 24 8
families 27 26 a8
soring 29 28 B8
inferring 47 41 B8
wertical 23 23 8

Spécificité
>2 ou<-2:
statistiquement
significatif !

R T DU iy

~o7

o

a gauche

Terme Fro Tot. | Frog Pa.. |( Specif
child 24 1

2 47 a -7
m 37 4 -7
split 74 14 -7
2 53 10 -7
constructing 53 a -3
galled 40 4 -5
construct 48 7 -3
graph g0 11 -3
binary 75 16 -5
t 51 5 -4
input 83 16 4
given 137 3k -9
distance 120 30 -4
d 33 1 -9
consistent 54 7 -9
class 34 2 -4
by 47 4 -10
polynamial B2 7 -1
problerm 240 72 -1
numhber 206 56 -12
lerwel 93 14 -13
1 71 7 -13
a 1675 701 -13
is 422 360 -13
leaves 54 2 -14
if 95 12 -15
set 262 B -1k
k. g4 4 -16
o 73 4 -17
time 191 39 -8

Termes sous-représentés

Attention aux
conclusions
tirées : tests
multiples...

Déclaration de

2016 de I'AAS

sur |'usage des
p-values
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Etape 4) Retour au texte : concordance

n is a normal network , a binary tres - network , or a lewvel - k network . rec
table networks include normal and tree - networks , they claim that important e
general networks , and 5 / 4 for tres - and normal networks . we alsoc show tha
hat the number of leaf - labelled tree - and normal networks with &, leaves ar
ons , or lateral gene transfers . tree - reticulate networks ( tc networks ) ar
ary level - 2 networks and binary tree - networks are also encoded by their tri
etworks that is more general than tree - networks . background : the advent of
hich pairs of individuals are parent and . new methods to automate this process
rtices that are not leaves have a tree - . background : phylogenetic networks a
for normal networks , for binary tree - networks , and for level - k networks
it possible the generalization to tree - time consistent ( tctc ) hybridization
of phylogenetic networks , called tree - phylogenetic networks , and we provide
1 algorithms for reconstructing a tree - phylogenetic network from its path mul
omputing the distance between two tree - phylogenetic networks and for aligning
tworks and for aligning a pair of tree - phylogenetic networks , are provided

5 also a metric on the classes of tree - phylogenetic networks , semibinary tre
5is and comparison of metrics for tree - time consistent phylogenetic networks
they are metrics on any class of tree - time consistent phylogenetic networks
t only to establish properties of tree - time consistent phylogenetic networks
uction , but also to generate all tree - time consistent phylogenetic networks
5is and comparison of metrics for tree - time consistent phylogenetic networks
ain tight bounds on the size of a tree - time consistent phylogenetic network
ed them as regular , tree sibling , tree ; 0or galled trees . we show that , as

netic networks , which generalize tree - time consistent phylogenetic networks
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Test de I'effet d’'un parametre : 'année de publication

202011

Tushar Agarwal, Philippe Gambette, David Morrison (2016) Who is Who in Phylogenetic
Networks: Articles, Authors and Programs.


https://hal-upec-upem.archives-ouvertes.fr/hal-01376483
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2 SOuUS-corpus
comparables

1 seul
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textuel

\/

* Interpréter les regroupements
e Examiner les voisinages des
mots fréquents dans l'arbre

* Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteursy,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :
* Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme

corpus.

* |dentifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Exploration de corpus avec TreeCloud

‘ * Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans I'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,

verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :
* Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
2 SOUS-COrpus mots cibles et utiliser ces données comme
comparables corpus.

* |dentifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Nuage arboré des 50 mots les plus fréquents des paroles d'Auguste dans Cinna

Pour manipuler facilement des pieces de théatre dans TreeCloud, chargement dans un
fichier tableur (exemples de fichiers Open Office pour Cinna et Othon de Corneille sur

http://theatre.treecloud.org) : possibilité de filtrer les lignes (répliques) en fonction de
la valeur dans une colonne donnée - sélectionner un acte, une scene, un personnage.


http://theatre.treecloud.org/
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1. Voila, mes chers amis, ce qui me met en peine.

2. Quoi ! mes plus chers amis ! quoi ! Cinna ! quoi ! Maxime !
3. Reprenez le pouvoir que vous m'avez commis, Si donnant des sujets il 6te les amis
4. Soyons amis, Cinna, c'est moi qui t'en convie
5. Il nous a trahis tous ; mais ce qu'il a commis Vous conserve innocents, et me rend mes amis.

maxime

OO0O00O00OmO0 0000000000 E0O0O0O0mO000 0000000000 0000000000 50
0000000000 0000000000 0000000000 OO0OmOOCOmO0 000

Carte des sections Lexico3 et contextes de « amis » dans les paroles d'Auguste dans Cinna.

Méthode : voisinage des mots fréquents

Amstutz & Gambette,
JADT 2010
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Exploration de corpus avec TreeCloud

2 SOuUS-corpus
comparables

1 seul
corpus ‘corpus

textuel

\/

* Interpréter les regroupements
e Examiner les voisinages des
mots fréquents dans l'arbre

* Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I’arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :
* Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

 extraire le contexte dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme

corpus.

* |dentifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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* Interpréter les regroupements
1 seul * Examiner les voisinages des

‘ mots fréquents dans l'arbre
tceo)g)uuei corpus * Examiner le voisinage de mots

i . ciblés dans I'arbre («acteurs»,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :
* Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

* extraire le contexte dans le corpus de certains
2 SOUS-COrpus mots cibles et utiliser ces données comme
comparables corpus.

* |dentifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus
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Si le corpus est assez grand :
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 extraire le voisinage dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme

corpus.

* Identifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



lllustration sur le corpus Mediator

Comparer les articles d’agences et articles de journalistes

Corpus : 595 articles d’agences contre 1496 articles de journalistes de 2011 évoquant
I’affaire du Mediator dans la presse francaise.
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Texto!, 2013
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land populations cological evolution experiments,

plants

community carbon _—

structure soil od

_ forest

population

genetic
diversit

y effects

ecosystem services,

conservation, environment

management 1mc}r|nex
& policy eCO3YsSIEMS
development

biodiversity

rs
polential

mpact
irrent

pOdICy
consenvabon ECDE}"SIEF‘I’I
management  services

facto

environmental
conditions

global

numar

climate
chang

global change,
human impact

sysiems

develo m

mc CPE s ethods
mogel
Sysiem

field

esl

lecular

L
ethoas

no
m

analysis

Nuage arboré
des 100 mots les
plus fréquents dans
le « corpus Biodiversa »

sea

level (pr(%ets de recherche avec

evels

nancement européen
surla biodive,rs_itgj,
période

| 2008-2011
organisms  dfjstance Liddel,
and groups fenétre de
10 mots

orgamnisms

major

groups

genes
species, habitat
& spatial distribution



Exploration de corpus avec TreeCloud

2 SOuUS-corpus
comparables

1 seul
corpus ‘corpus

textuel

\/

* Interpréter les regroupements
e Examiner les voisinages des
mots fréquents dans l'arbre

* Examiner le voisinage de mots
ciblés dans I'arbre («acteursy,
verbes, etc.)

Si le corpus est assez grand :
* Identifier les mots plutot au début ou a la fin

du corpus

 extraire le voisinage dans le corpus de certains
mots ciblés et utiliser ces données comme

corpus.

* |dentifier des regroupements communs ou différents

* Comparer la fréquence des mots fréquents dans les deux arbres

e Comparer (quanti+quali) les regroupements dans les deux arbres

» Construire le nuage arboré des mots spécifiques de chaque sous-corpus



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,

i . mainz ]
liberte o) camille _
rame marment espolt doute .4 . martian
etat pinir YU frone  trois jacys
BROME winius
rermaords clr=dau
Conjurés plautine
aprés
vie . |
, Mort sein bican
ceszar ardeur 4
augustetyran rriatame
erte | )
ErF‘jniIie i smis laizse
. . cinna Bmpereur
hignfaits . th
venger MmaxIme respect othon
pére .. esprit  wely galba FEron
NS ELX ailleurs hyrmen dtat cour @mar
: dire ; :
desseln | empire vt soutirir
wertu choix wair
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

Amstutz & Gambette,
JADT 2010

mainz

liberte camille

ciel .
[orme morment . martian
—— 2RO doute - i
Btat i yeux Line | trois lacus
EROUE Bvinius
ternords ciredan
Conjurés lauting
aprés
vie ) rler
, Mot sein bison
cesar ardeur d
augustetyran mEsame
perte ; laizze
ermilig Pr= s emperaur
hienfaits cinna
venger rnaxirne respect othon
pgére .. esprit  wely galba FEron
ENEFEL; aillevrs: 4 cour grmour
dessain . souffrir
werty choix
ligu

Nuages arborés des mots spécifiques de Cinna et Othon, dimensionnés et colorés d'apres
leur spécificité calculée dans Lexico3.

Quels moyens au service de la cause politique ?



Méthode : comparaison des spécifiques

i . maEinz
Etat flanir
rermords
conjurés
aprés
vie maott
cesar ardeur
augustetyran
perte
emilie Pr=
hienfaits
YEnger
pere CENEreLs; Esprt well
dessein
31 wertu
mots spécifiques de .

Cinna et Othon d'apres Lexico3

camille i
. Maran
BEROI doute pane  trgig lacus
BROME winius
parler
IS0
rnadarme
laizze
BITIIRIEUY
respect nthon
galba neron
ailleuirs hyrmen atat COUF Armour
dire ; ;
. ermpire vt soLffrir
choix vair

Empire (« trone »)

Lieu du pouvoir et objet de Ia
confrontation entre les personnages

Souverain en place tyran
Membres du corps politique amis

Moyens au service de la cause politique gloire

Caractérisation de la piece

Rome (« liberté »)

Piece de FONDATION

Empereur

maitres / seigneurs

amour matrimonial (« amour », « hymen »,

« choix »)

Piece de SUCCESSION DYNASTIQUE



Processus de construction

Concordance d'un mot, lemmatisation

ou remplacements divers...C]

Texte

Y

Suppression des mots vides

Y

Sélection des mots

Y

\

Recherche des cooccurrences

Y

)
Calcul des distances entre mots

« phylogenie »

\

Construction de l'arbre

Y

Tailles des mots

Y

Couleurs des mots

Y

Dessin du nuage arboré

Proposé dans la version
téléechargeable de TreeCloud

antidico anglais, franc¢ais

n mots les plus fréquents, mots
apparaissant plus de n fois, ou liste
personnalisée

Fenétre de cooccurrence paramétrée par
taille et pas de glissement, ou caractere
séparateur

12 formules de distance de cooccurrence

Appel transparent au logiciel
SplitsTree

Fréquences ou valeurs personnalisées

Fréquences, chronologie, dispersion,
ciblées sur la cooccurrence d'un mot,
ou valeurs personnalisées

Appel transparent au logiciel SplitsTree
ou Dendroscope



Calcul des proximités entre mots

Déplacement d’une « fenétre glissante » tout au long du texte pour
compter, pour chaque paire de mots u et v, leurs cooccurrences :

Texte

fenétre
glissante S | « pas de glissement » s

largeur w

Nombre de cooccurrences l Score de cooccurrence

entreu etv entreu etv

chi squared, mutual information,

nombre de | mot u dans | mot u pas liddel, dice, jaccard, gmean,

fenetres S dans S hyperlex, minimum sensitivity,

odq’s ratio, zscore, log likelihood,

mot v dans 5 10 poisson-stirling...

S
mot v pas 50 935 5110
dans S

50 935 T Tors0) S5 0760

Exemple : texte de 991 mots avec 55
occurrences de u et 15 de v, w=10, s=1




Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

oploe)



Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur o
Position des mots

Sequences ADN les feuilles

. , Distances entre , ;
Distances fondées sur stanc 5 Distances fondées sur
= les feuilles
la différence entre les la cooccurrence entre
les deux mots

deux séquences
(mutations, insertions, ABCD
Lo AODO256
délétions) B205 6
C5503
D6630




0000

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

, Données sur
Sequences ADN

A Position des mots
les feuilles

Distances fondées sur Dlsltar:cces_ltl-:‘ntre Distances fondées sur
la différence entre les es teuitles la cooccurrence entre
deux séquences ABCD les deux mots

(mutations, insertions, AD25 6
délétions) B20S56
C5503
D66 3

' classification hiérarchique ascendante
Arb algorithme UPGMA
rbre

A

\B

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

(OO0

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Distan ntr . ,
stances entre Distances fondées sur

les feuilles la cooccurrence entre
A+B C D les deux mots
A+B 56
C 5 3
D 6 3

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

A

\\\\‘\~.B

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

oL

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES

Séquences ADN

Distances fondées sur
la différence entre les
deux séquences
(mutations, insertions,
délétions)

MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Distan ntr . ,
stances entre Distances fondées sur

les feuilles la cooccurrence entre
A+B C D les deux mots
A+B 56
C 5 3
D 6 3

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

\B \D

Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences les deux mots
. . . A+B C+D
(mutations, insertions, A+B 55
délétions) C+D 5,5 |

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

\B \D

9 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

A Position des mots
les feuilles

Séquences ADN

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences | les deux mots
: . . A+B C+D
(mutations, insertions, A+B 5 g
délétions) C+D 5,5 |

tlassification hiérarchique ascendante
Arbre @lgorithme UPGMA

9 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Arbres phylogénétiques et arbres de mots

ESPECES MOTS

Données sur

Sequences ADN les feuilles

Position des mots

Distances entre

Distances fondées sur Distances fondées sur

la différence entre les les feuilles la cooccurrence entre
deux séquences les deux mots

(mutations, insertions, A A % g g

délétions) B20S56

C5503
D663

classification hiérarchique ascendante
algorithme UPGMA
Arbre
A C

. B> QD

2 Algorithme UPGMA : https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted pair_group_method_with_arithmetic_mean


https://fr.wikipedia.org/wiki/Unweighted_pair_group_method_with_arithmetic_mean

Comparaison avec d’autres visualisations

’ 4 4
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Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale

projection des mots (Astartex)

information globale



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)

information globale information locale

structure simple structure complexe

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe



Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)

information globale information locale

structure simple structure complexe

facile a visualiser difficile a,visualiser

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile-awisualiser mais‘thevauchements




Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile a.visualiser
moyennement robuste roblste

projection des mots (Astartex)

information globale
structure complexe

facile-awisualiser mais‘thevauchements
robuste




Comparaison avec d’autres visualisations

nuage arboré réseau de mots (PhraseNet d’IBM
(TreeCloud) ManyEyes, Tropes)
information globale information locale
structure simple structure complexe
facile a visualiser difficile a.visualiser
moyennement robuste roblste

faible densité d’information forte densité d’information

projection des mots (Astartex,
AFC sur Lexico, TextObserver, etc.)

information globale
structure.complexe

facile a'visualiser mais chevauchements
robuste

forte densité d'information



Implémentations

rDistance———
lidde

gmearn
jaccard

dice

ms

zgCore
hyperlex
chizquared
poizzonztiring
loglikelihood
oddsratio

rigd

i

i e lie e T T Ic T T e e i

—Fenétre glizzante—
T aille:

e

[Déplacement:

=

. . . . o Treecloud
Ce programme est une interface graphique pour Treecloud, et permet de conztruire le nuage artboré d'un texte. Téléchargez FrEFEr?aﬁ;ais
Treecloud, ainsi gue son code source Puthon, sur hittp:/ Awan, treecloud.org.  English

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

=101 %]

Emplacement de Pythaon [télécharger version 2.5 sur was. pethoh, org)

|I:: SPython2Bhpethon, exe

Emplacement de SplitzTree [télécharger verzion 4.3 sur v, splitztree, org)

IE: “Program FileshSplitzTreehSplitz Tree. exe

=
@_I

Teute & visualizer :

aaaaa 2004

aaaaa Conversation text types: A muli-dimensional analysis

aaaaa Statistical Analysis of Text in Educaticnal Measurement

aaaaa Etude de la stabilté des valeurs propres de IAFC d'un tableau lexical au moyen de procédures de rééchantilonage
aaaaa Text Retrieval with External Information

aaaaa Clustering Algorithms for Noun Phrase Coreference Resolution
aaaaa Muantificratinn Mf Chelictic Trate: A Ctatictical Annrnach

tats du nuage arboré ; & Ouwrir liste de mats | Tailes des mats - & Liste de tailes | Couleurs des mots :

(B Liste de couleurs

Séparateur :
Iaaaaa
Antidictionnaire ;
L — Il:: 4Sitez G ambettelirmm T reecloudD iztibution’ Stoplist) adt bt %IFran;aiS j
" pahoo Maombre de motz du nuage arboré ou nombre minimal d'occurrences powr apparaitre dang le nuage arboré
" bermy I 5
* chronaology : _
 dispersion Ligne de commande :
' “C\PythonZ8\python.exe” "C\Sites\Gambettelirmm Treeckoud Distribution\ Treeclowd. py” stoplist="C:\Sites\Gambettel irmm\ TreeclowdDistribution’\Stoplist) adt. bet” :I

chronodis
ok Icible

~

rLongueurs d'arétes
{* unitaires
= réelles

splitstreepath="C:\Program Files\SplitsTree\SplitsTres . =xe” unit=1 minnb=5 sepchar=asaas distance=hyperlex color=chronology "C:\TreeCloud\jadt. bet”

T

= == Calcule le nuage arboré avec TreeCloud !

[




Implémentations

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java)

'

rDistance——
lidde
gmearn
jaccard
dice

ms

zgCore
hyperlex
chizquared
poizzonztirl
loglikelihoo
oddsratio
rigd

i

i e lie e T T Ic T T e e i

—Fenétre glizzan
T aille:

e

[Déplacement:

e

Séparateur :

IEIEIEIEIEI

rCouleurs——
" pahoo

" bermy

* chronaology
" dizpersion
" chronodiz
i mot:lmg
rLongueurs d'ar
% Lnitaires
= réelles

=101 %]

N (=l
d———————
Cais

zh

File Edit View Data Distances Trees MHNetworks Analysis Draw Window
= B @ E & & & & BD X W E
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BEpIO| re
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data tertemethode
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anakysis approche
lexicale
aide Phrases 1
automatigue
catégorization atude SE!TIi
application exemple 1Lra|-iz|ti-:-n_s'3'utIIS
textuelles exploration wtilizatian ~ annotation
données antil recherche linguistique
textuellel®IBE  discours
mots  &valuation
statistique resutats  CEI
entretiens —
-
q] | ll [»]

te de couleurs

i

|

hoe arboré

Taxa=83 [Distances = NJ = TreeSelector(1) = Equal Angle ]




Interface web

TreeCloud Create! Downloads Gallery Credits FAQ
Nuage Arboré Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the

words are arranged on a tree which reflects their semantic proximity inside the text. Interface baSée sSur |e IogiCiel

The first tree cloud appeared on Jean erPlse’uT:’;e:(nZJJEJ;nq;ecearrlber 2007, you can now = T Iibre NuageArbOI’é de Jean-
- Charles Bontemps, en C,

Create your own tree cloud online! CGI/Python, et JavaScript.

create your own with this website, or wit

Ce site web vous permet de générer des nuages arborés 3 partir d'un texte, c'est a dire

http://sourceforge.net/projects/
nuagearbor/

des nuages de mots disposés autour d'un arbre qui indigue leur proximité dans le texte.

Le premier nuage arboré est apparu sur le blog de Jean Veéronis en décembre 2007, vous
pouvez maintenant créer les vitres avec ce site web, ou avec le logiciel TreeCloud.

Créez vos propres nuages arborés en ligne !

Développements
supplémentaires avec d3.js par
..... Deepak Srinivas

Documents :

If you use TreeCloud or this website, please cite treecloud.org or:

Philippe Gambette et Jean Véronis: V ] a h o Tree Cloud, In Locarek-Junge H. and Weihs C., editors,
Classification as a Tool of Research, Proc. of IFC5'05 (11th Conference of the International Federation of Classification
Societies), to appear, 2010 (supplementary material).

TEXL v

Pour des exemples d'utilisation de la visualisation en nuage arboré, vous pouvez lire :
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: Utilisation de lo visualisation en nuage arboré pour l'analyse fittéraire, Proc. of

JADT'10 (10th International Conference on statistical analysis of textual data), a paraitre, 2010 (materie
supplémentaire).




Interface web

~ TreeCloud =~ Create! Downloads Gallery Credits FAQ

Nuage Arboré ~ - Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ WWW . t re e C | O u d . O rg

Thi bsite hel t tet | E
is website helps you to generate tree ¢ - = -
words are arranged on a tree which reflects TrEELIO“d

Muage Arboré = ; Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

The first tree cloud appeared on Jean Ve

create your own with this website, or with

Créez vos propres nuages arborés |

Create your own tree cloud onlin Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, I'ufilisateur suivant verra votre texte

quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur vaotre
machine.

Texte:

 [Texte extrait de http://www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf] ﬂ

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliquer-glisser, I'étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

Ce site web vous permet de générer des
des nuages de mots disposés autour d'un a

Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les vétres avec ce

Créez vos propres nuages arborés

Documents :

professionnel  projet

bype
e i nfence
- CCnerchne rémunésation
labdeau
damaine
i ik ta entreprise
If you use TreeCloud or this website, pleas SEcheur_prive n"l‘ll—“-.-r'.F'-I"
- . i " =
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visuo secleur_public enreprises_saytenance
Classification as o Tool of Research, Proc. dacteurs
Societies), to appear, 2010 (supplementa
} pp [ E"'I'IF:'HJ'
Pour des exemples d'utilisation de la visual cartiére
autre i
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U fial IFDJ 3 poursuite
JADT'10 (10th International Conference o ; doctoral
supplémentaire) B
supplementaire). %
b france o e value
repondants Gaiools bt COMpELEnces

& 2007-2010 - J4

|ng.='.~r.||=:ur SCENCES




Interface web

i TreeCloud “~  Create!

Downloads Gallery Credits FAQ

Nuage Arboré ~ - Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ WWW . t re e C | O u d . O rg

This website helps you to generate tree cl
words are arranged on a tree which reflects
The first tree cloud appeared on Jean Ve
create your own with this website, or with

Create your own tree cloud onlin

Ce site web vous permet de générer des
des nuages de mots disposés autour d'un a
Le premier nuage arboré est apparu sur le
pouvez maintenant créer les vétres avec ce

Créez vos propres nuages arborés

Documents :

If you use TreeCloud or this website, pleas
Philippe Gambette et Jean Véronis: Visuo
Classification as o Tool of Research, Proc.
Societies), to appear, 2010 (supplementa

Pour des exemples d'utilisation de la visual
Delphine Amstutz et Philippe Gambette: U
JADT'10 (10th International Conference

supplémentaire).

& 2007-2010 - J4

TreeCloud " &=

Muage Arboré = ; Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ

Créez vos propres nuages arborés |
Collez votre texte dans le cadre ci-dessous, puis cliquez sur Envoyer | Attention, I'ufilisateur suivant verra votre texte
quand il se connectera au site, si vous ne voulez pas faire apparaitre vos textes, installez plutdt TreeCloud sur vaotre

machine.
Texte:

 [Texte extrait de http://www.adoc-tm.com/2013rapport.pdf] ﬂ

El'l'l-'ﬂ"l'ﬁ'l

Vous pouvez déplacer les étiguettes par cliquer-glisser, I'étiguette reprend sa place d'origine lors d'un nouveau clic.
L'infobulle indigue le nombre d'occurrences du mot.

professionnel Projet MOtS Co_mpOSéS
[t o] identifiés par
Unitex, intégré a

TreeCloud par

labdeau

damaine .
Claude Martineau
At R

secteur_public | entreprises_souisnance
docteurs
emplol
dulre carriéne
fiqure poursuits
enguétés doctoral
b frace o T vl
répondants dipldme Rn '.|'||=':I=_> - —

|ng.='.~r.||=:ur SCENCES




Interface web

~ TreeCloud =~ Create! Downloads Gallery Credits FAQ
Nuage Arboré ~ - " Créer! Téléchargements Gallerie A propos FAQ WWW . t re e C | O u d R O rg
This website helps you to generate tree clouds from a text, that is word clouds where the B
words are arranged on a tree which reflects their sema A b .
The first tree cloud appeared on Jean Véronis's bloi ) rore FonStrUIt par i er1re;:ur$a
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Temps d'exécution

Limites sur la taille du corpus pour utiliser TreeCloud ?

place
financial
street
menth
wall democrats War
COSIS  Lme :
compete market republicans Irag
kids L fight
COMmAINity education i stelm overnment
school OPportunity Ford maney ) e
teachers  schools afor tongress h :"'Ts
R me ollars
-SeUrI’JIE]JFt i Sinally g responsibility
; ally lost
businese,y  Mmeans businesses i
 parents iah health americans
hiope children \ care
sense A~ homes
COMMON |24 college Lo
national led  called povioe 1
security ” Lo
president i bt
party stiugaling
white . fﬁi“gfe.ar
lobbyists B liet
N Toes . comparies”
washin ] ; i
i | _choice cut family i &
change e insurance
days resl taxes ;
country Py S e
win  YNited plar%redit i
o = i cuts fziled 10NN
glection states costs folks SE'n;IteDrbUSh
politicspeople jobs warking RN
st £ 5 families =
wiork
dream cost o qas
zingle ¥
_31?”‘1 future american eConormy
mament 23sy chadlls inwestterm
months CNANCE
life dreams ENErgy
promiseyoung meat
fuel .
warmen technology ghba '“"“ﬁ'f*’nerica
men poliey  cantury
generation 21.5‘ 1-'\"0|"|EJ
poer build

-

nation

challenges

30 secondes pour la construction du nuage arboré de I'ensemble
des discours de campagne de Barack Obama (>300 000 mots)




Implémentations

Version téléchargeable

Logiciel libre TreeCloud (Python/Delphi) + SplitsTree (Java) :

e Tutoriel, manuel d'utilisation

 Coloration de mots personnalisée

e Tailles de mots personnalisée

e Calcul des cooccurrences par blocs délimités par un séparateur

Version en ligne sur TreeCloud.org

e Intégration d'Unitex et réeimplémentations par Claude Martineau
« Suppression des mots vides par Unitex

e Filtrage par nature grammaticale avec Unitex

« Reconnaissance de mots composés par Unitex


https://docs.google.com/document/d/1TPArJXx0VYXFIS2hxXfCHc_zQd5i6Hv6-blNa_6Aw-w/edit?usp=sharing
http://treecloud.univ-mlv.fr/DOWNLOADS/ManualTreecloud.pdf

Implémentations dans d'autres outils

Version dans TextObserver
o intégrée par Yacine Ouchene

« a partir d'une implémentation en Java (Aleksandra Chaschina,
projet Google Summer of Code 2016 pour Unitex) :
https://github.com/aleksandrachasch/treecloud

Formation a TextObserver dans le séminaire doctoral de Jean-
Marc Leblanc

 Expliciter I'analyse factorielle des correspondances
e Analyser la variation lexicométrique
o Introduction aux opérations de catégorisation

« Recension de corpus et balisage semi-automatisé : présentation
de la base Textopol


http://textopol.u-pec.fr/anr-appel/index.php/valorisation/logiciels/
https://github.com/aleksandrachasch/treecloud
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Philippe Gambette, Jean Véronis (2009)
Visualising a Text with a Tree Cloud, /FCS'09, Studies in Classification, Data Analysis, and Knowledge Organization 40, p. 561-570
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Delphine Amstutz & Philippe Gambette (2010)

Utilisation de la visualisation en nuage arboré pour I'analyse littéraire, JADT'10 (Proceedings of the 10th International Conference on
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Statistical Analysis of Textual Data, p. 227-238
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Philippe Gambette, Nuria Gala & Alexis Nasr (2012)
Longueur de branches et arbres de mots, Corpus 11:129-146
http://www.slideshare.net/PhilippeGambette/longueur-de-branches-et-arbres-de-mots
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L'affaire du Médiator au prisme de la textométrie, Texto! XVII(4)
http://www.revue-texto.net/index.php?id=3318
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Tenglporal and geographical trends in the type of biodiversity research funded on a competitive basis in European countries, rapport
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Philippe Gambette, Tita Kyriacopoulou, Nadége Lechevrel, Claude Martineau (2018).
Anatomie, animaux, vocabulaire de la vivisection : Construire des ressources lexicales pour visualiser une thématique dans un
corpus littéraire. Gisele Séginger. Animalhumanité - Expérimentation et fiction : I’'animalité au cceur du vivant, LISAA, pp.223-231.
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Recueil et prétraitement
de corpus



Prétraitements divers

Utilisation de formules de tableur pour pré-traiter des corpus :
« Données d'enquéte :

e ajouter “aaaaaaaaa”alafindechaque réponse a une
guestion ouverte, pour éviter que les mots d'une réponse
soient considérés proches des mots de la réponse suivante
(si fenétre glissante paramétrée a 10 mots).

o possibilité de filtrer les lignes pour sélectionner uniqguement
les réponses d'un échantillon donné.

« Données d'entretien :
« mettre le nom du locuteur sur la ligne précédant ses paroles

o possibilité d'utiliser une formule pour créer une colonne avec
le nom du locuteur sur chaque ligne

e Filtre pour sélectionner seulement les paroles d'un locuteur

—> consulter et copier ou télécharger ce document tableur partagé


https://docs.google.com/spreadsheets/d/1HtxPdUrqKQw7EA2YLSL2zL_fmLnre1n3TLlMVTTtZZo/edit?usp=sharing

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Rechercher/remplacer (par exemple avec Notepad?2) :

nm’n mnin

« remplacer les apostrophes courbes : remplacer " par
« supprimer les références aux

notes de fin de texte, en Feplace Tex x
utilisant les “expressions e o
régu I iéreS”, rem placer e Find Previous
"[[][0_9] []]" par " . | - \,‘ Replace
u n Ca ra Cté re ! [" Su iVi d ' u n []Match case []Don't wrap around sl
C h |ffre, [ ] Match whole word only [ I Close after replace In Selection
, Suivi dlun CaraCtére II]II- Matchgeginnin?ofwordonly Close
+| Reqular expression search
[ Transfarm backslashes Goto Find (Ctri+F



http://www.flos-freeware.ch/notepad2.html

Prétraitements de textes obtenus par OCR

Aide automatique a la détection des césures de fin de ligne :
coupeCésure

http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Code couleur :

* mot dont la césure a été supprimée car trouvé en entier dans le dictionnaire
* mot pour lequel le trait d'union a été gardé

Texte obtenu aprés remplacements...

Quand vous y ferez quelque réflexion, je crois

gue vous trouverez que j'ai raison, et que si je fusse retournée, je rendois mon voyage inutile par étre trop
court. Pour mon fils et sa femme, ils sont ravis de passer ici jusqu'au caréme avec moi : en ce temps-la j'irai
a Rennes par complaisance pour eux, parce que ce

temps est plus triste que I'hiver a la campagne : peut-&tre que ce projet changera, il ne faut point voir de si
loin. Ge qui est slr, ma fille, c'est que I'air d'ici est fort

bon; vous lui faites tort de le croire mauvais. Il fait

depuis plus de deux mois le plus beau temps du monde,

des chaleurs dans la canicule, un mois de septembre


http://igm.univ-mlv.fr/~gambette/text-processing/coupeCesure/

Extraction de contextes avec VoyantTools

« Charger le corpus dans http://voyant-tools.org
(ex. : corpus des voeux présidentiels, de Jean-Marc Leblanc ; sélection de
plusieurs fichiers txt sur le disque dur avec le bouton « Charger »)

« Charger les contextes de “religion”, par exemple, dans le cadre en bas a droite,
puis exporter avec le bouton entouré en rouge :

EH Contextes &5 Corrélations ®= ?

Document Gauche Terme Droite

2) voeux1961D... ait jamais existé. Aider cette  europe rassemblée, et 'Ameérique sa fille
3) voeux1962D ... Moscou sur notre continent. En  europe , l'union qgui se dessine entre

3) voeux1962D ... sera celle du regroupementen  europe et de la modernisation de

« Dans la fenétre d'export, choisir

“Export Current Data”, “export current =xport
data as tab separated values (text)” (O a URL for this view (tools and data)
« Coller dans un document tableur Export View (Tools and Data)
« Sélectionner uniquement les - Export Current Data
contextes gauches, droits, ou les (L) export current data as HTML
deux pour IeS Cha rger dans TreeC|Oud (@) export current data as tab separated values (text)
) .
— Visualiser les fréguences d'une liste de mots '-/exportalavaiable daiain JSON
Visu Lexique (") export all available data as tab separated values (text)



http://voyant-tools.org/
http://treecloud.univ-mlv.fr/treecloud-corpus/voeux/
https://docs.google.com/spreadsheets/d/1Ejn9cK8o4ntwqvNuMzqVce_Xiq7HQdHNkvIE-11NhW0/edit?usp=sharing
https://philippegambette.github.io/txtCompare/visuLexique/
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